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摘要 当前，全球人工智能大模型行业竞争日趋激烈，语料库成为提升人工智能大模型技术性能和应用效果

的关键。但是，我国语料库在数量和质量上均存在不足，难以满足快速发展的人工智能大模型训练需求。从

全球来看，各国都在加快语料库发展，特别是推动高质量语料库的建设和应用。因此，文章基于国外对标和

国内环境分析，从平台定位、总体架构、运营主体、核心内容等维度提出建设国家级语料库运营平台的

建议。
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习近平总书记强调，人工智能是引领这一轮科技

革命和产业变革的战略性技术，具有溢出带动性很强

的“头雁”效应。从全球范围来看，人工智能（AI）

大模型行业竞争日趋激烈，美国、欧盟、日本等密集

出台AI发展战略，全体提升自身科技竞争实力[1]。语

料作为AI大模型训练的基础，其范围、数量和质量直

接影响到模型的训练效果和性能，高质量语料库已然

成为提升系统准确性和泛化能力的核心。因此，构建

国家级语料库运营平台显得尤为重要，它不仅是实现

高质量数据供给的重要渠道，也是促进我国产业升
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级、技术进步的关键力量，更是提升AI国际竞争力的

必由之路。

1 数据瓶颈：AI发展面临训练数据枯竭问题

1.1 全球AI大模型行业竞争日益加剧

AI 大模型领域呈现前所未有的技术创新活力和全

球竞争态势。多个国家投入大模型研发阵营，美国谷

歌、OpenAI等机构较早开始大模型技术研发，欧盟、

俄罗斯、以色列、韩国等地区和国家也紧跟其后，加

入全球AI大模型研发阵营。特别是在ChatGPT发布以

来，全球范围内的AI大模型迎来了空前的发展高潮。

近年来，我国进入大模型加速发展期，在自然语言处

理、机器视觉和多模态等各技术分支上发展迅猛，不

仅涌现出“文心一言”“通义千问”“星火认知”等一

批 具 有 行 业 影 响 力 的 AI 大 模 型 ， 特 别 是 随 着

DeepSeek-R1、V3、Coder 等系列模型为代表的 AI 成

果不断涌现，国产模型在语言理解、内容生成和逻辑

推理等方面展现出强大的能力，初步形成一流的AI大

模型技术群。从区域分布来看，当前全球大模型呈现

出“美国领跑、中国紧跟、其他区域落后”的态势。

2025年，全球AI的竞争将进一步升级为系统性竞争，

各国将在基础大模型、行业应用、硬件、产业链等方

面展开全面较量。

AI 大模型领域日益成为中美两国科技竞争的前沿

阵地。从全球已发布的AI大模型分布来看，中国和美

国大幅领先，合计数量超过全球总数的 80%①，这充

分显示了中美两国在AI大模型领域的领先地位和强大

实力。AI大模型的竞争，已经不仅仅是技术层面的竞

争，更是国家科技战略的竞争。美国将优先发展AI上

升为国家战略，不断向AI领域发展投入大量资源，以

实现绝对的优势。而且，美国将中国确定为AI领域的

主要竞争对手，出台了一系列法规和政策来限制中国

在AI领域的技术获取和合作机会，尤其是针对AI芯

片和大模型技术的封锁和限制。例如，美国陆续出台

《2020 年国家人工智能倡议法案》（National Artificial 

Intelligence lnitiative Act of 2020）、《2022 年芯片与科

学法案》（CHIPS and Science Act 2022）等文件，对中

国实施 AI 芯片新限制，试图通过封锁算力抑制中国

AI大模型的发展，使美国成为“头号玩家”。细观中

国AI大模型产业，得益于政策、技术和市场的共同驱

动：一方面，中国政府强有力的政策支持和不断扩大

的市场需求为中国AI大模型行业的蓬勃发展提供了有

力保障，企业技术创新主体地位更加凸显；另一方

面，美国的限制措施和技术封锁，客观刺激和促进了

中国技术创新水平的提升，助力中国在全球大模型领

域竞争力提升。

1.2 语料库成为大模型竞争的关键要素

AI 大模型训练对数据供给要求极高。AI是第四次

工业革命的“核心引擎”，数据是 AI 大模型发展的

“燃料”。AI大模型技术的快速迭代，不仅带来对数据

的海量需求，也对数据集的构建提出了更多挑战。因

为训练AI大模型需要大规模、高质量、多模态的数据

集，这些数据通常来自各个领域和多个数据源，包含

文本、图像、语音、视频等多种形式。近年来，AI大

模型训练所用的数据集规模呈现出显著的增长趋势。

以DeepSeek系列模型为例，DeepSeek-LLM （V1）通

过数据去重、过滤和混洗（remixing） 3个阶段，构建

了一个包含约2万亿 token②的中英双语预训练数据集，

以确保数据多样性和高质量；DeepSeek-V2扩展了数

据量并提高了数据质量，模型预训练所使用的语料库

包含 8.1 万亿 token 的多语言数据集；DeepSeek-V3 通

过提高数学和编程样本的比例来优化预训练语料库，

① 科技部新一代人工智能发展研究中心 . 中国人工智能大模型地图研究报告 . 北京: 中国科学技术信息研究所, 2023.

② 在人工智能领域，token 指在自然语言处理过程中用来表示处理文本的最小单元或基本元素；token 可以是单个字符，也可以是

多个字符组成的序列。
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模型预训练所使用的语料库提升到 14.8 万亿 token 的

多语言数据集。

语料将成为 AI 时代的下一个竞争焦点。在AI时

代，语料库将成为提升AI大模型技术性能和应用效果

的关键。语料数据作为 AI 大模型优秀输出能力的保

证，已经被广泛应用于自然语言处理、机器翻译、智

能问答、情感分析等多个领域，成为推动AI技术进步

的关键因素。而且，各国都在加快语料库发展，特别

是推动高质量语料库的建设和应用。

1.3 训练数据短缺成为全球共性问题

AI 技术的快速迭代，加剧数据供需矛盾。AI大模

型训练所需要的数据集的增速远大于高质量数据生成

的速度，将会导致高质量数据逐渐枯竭。专注于AI发

展趋势的研究团队EPOCH AI，在研究中预测，最早

在2024年人类就可能会陷入训练数据荒，届时全世界

的高质量训练数据都将面临枯竭[2]。尽管他们在最新

的研究中，将高质量文本数据耗尽的时间推迟到2026

—2032年，但是依旧认为训练数据是AI大模型技术发

展的主要瓶颈[3]。在此背景下，企业加大了对数据资

源的竞争，为了获取更多数据，包括 OpenAI、Meta

在内的多家企业不断调整数据采集和使用条款，甚至

公开讨论如何规避版权保护。因此，高质量数据短缺

将成为制约 AI 技术发展的重要因素，平衡科技创新与

版权保护之间的关系也是不能回避的现实问题。

2 高质量语料库：人工智能大模型发展的核
心动能

2.1 训练数据直接影响大模型的内容生成

数据的质量、规模和多样性直接影响 AI 大模型的

性能。数据规模是AI大模型预训练的基础，数据质量

直接影响模型最终生成的内容质量。如果训练数据准

确、全面且具备代表性，那么AI大模型在分析和生成

自然语言文本方面的能力将得到显著提升，从而更精

确地模拟和理解人类语言的复杂性和多样性。此外，

通用参数、文本语言、图像、视频音频等不同类别的

数据类型直接影响 AI 大模型的认知边界。而且，AI

大模型所需要的数据根据训练阶段有所不同。以

ChatGPT为例，在预训练阶段主要关注数据的类型广

泛度，需要包括网页、图书、学术论文、新闻报道、

社交媒体文本、代码等形式在内的各类数据；在监督

微 调 （SFT） 阶 段 和 基 于 人 类 反 馈 的 强 化 学 习

（RLHF）阶段更关注人类认知的数据，因为这 2个阶

段是对AI大模型泛化能力和涌现能力的训练，对于数

据质量要求较高，强调语料特征与人类价值观的

一致。

数据质量问题对 AI 大模型生成内容的负面影响不

容忽视。如果训练数据存在错误、偏见或信息稀缺，

这些问题将在模型生成的文本中得以体现。① 准确性

问题。如果训练数据中包含错误或不准确的信息，AI

大模型将会学习并重现这些错误，这可能导致模型在

生成文本时产生事实性错误或误导性信息。② 偏见和

刻板印象。数据中的偏见和刻板印象也会被模型学习

并反映在其生成的文本中。例如，如果训练数据中存

在性别、种族或文化的刻板印象，模型可能会在生成

的内容中无意中强化这些偏见。③ 数据稀缺性。如果

训练数据中某些类型的信息较为稀缺，模型在处理这

些信息时可能会表现不佳。总之，不准确的数据可能

导致模型产生事实性错误，数据中的偏见会无意识地

被模型学习和重现，而数据的稀缺性则可能限制模型

在处理特定信息时的表现。

高质量数据对模型内容生成具有积极影响。将AI

大模型打造成新质生产力工具，建设高质量语料库是

关键③。利用高质量数据进行训练，可以显著提升大

模型生成内容的准确性、客观性和多样性。① 提高准

③ 阿里研究院 . 中美大模型的竞争之路：从训练数据讲起 . 杭州: 阿里巴巴集团, 2023.
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确性。准确无误的数据集可以帮助模型学习到正确的

语言模式和知识，准确模拟真实世界，使模型的预测

更贴近实际数据分布。② 增强客观性。经过仔细筛选

和清洗数据，并借助优化算法减少训练中的损失函

数，可以最大程度地减少数据中的偏见和刻板印象，

保证模型生成的文本更加中立和客观。③ 丰富多样

性。多样化的训练数据可以使模型在处理不同类型的

信息时都能表现出色，无论是通用知识还是专业领域

的知识。

2.2 高质量中文语料库建设意义重大

高质量的中文语料数据尤为稀缺。受制于数据集

建设的高额成本，以及尚未成熟的开源生态，国内开

源数据集在数据规模和语料质量上相比海外仍有较大

差距，进而导致数据来源较为单一，且更新频率较

低，影响模型的训练效果。据相关数据估算，国内互

联网中文语料的质量和规模均大幅低于英文语料，英

文文本和数据资料是中文的 8倍左右；并且，以公开

渠道获取大批量、高质量的中文语料数据的难度较

大。而且，中文语料、科研成果等高质量数据集开放

程度低，企业用于训练的语料来源不清晰、权属不明

确，开源后存在一定的合规隐患，这使得企业更倾向

于自采、自用，国内 AI 大模型数据流通机制尚未

形成③。

高质量中文语料库建设势在必行，中式价值观类

语料更为必要。AI大模型需要依赖现实语料库进行训

练，因而可能会延续现实社会中存在的偏见和价值偏

差，甚至会因为快速和低成本的应用加剧这些偏见和

偏差。当前，中文语料库面临总量不足、分布不均、

垂直覆盖有限、质量参差不齐等问题，导致国内许多

从事AI大模型开发的机构在进行模型训练时，不得不

依赖于外文标注数据集、开源数据集或是爬取网络数

据。在国际形势日趋复杂的态势下，意识形态之争正

在逐步加剧，而AI大模型很可能被“武器化”，成为

进行舆论引导的新工具——经英文语料库训练出来的

AI 大模型，不可避免地更符合西方主流价值观。因

此，需要加大对高质量中文语料库，尤其是反映优秀

传统文化和本土价值观的中式价值观类语料的开发④，

尽快掌控中文语料库的话语权，既是帮助大模型更好

地理解和反映我国的文化背景和价值取向，也能在价

值引导方面占据主动地位。

2.3 “扩源提质”打造高质量语料库

“扩源提质”是建设高质量语料库的有效策略。

“扩源”意味着要不断扩大数据的来源和多样性，通

过收集、汇聚社交媒体文本、学术论文、新闻报道等

多种来源的数据，覆盖文本、图像、视频、音频等多

种数据类型，为大模型提供丰富的语言环境和知识背

景。“提质”则强调的是提升数据的质量和准确性，

对数据进行去重、格式化、迭代更新、标注、内容监

督等深入挖掘和精细化处理，形成包含预训练数据

集、指令微调数据集、测试数据集等内容的、高效可

用的多模态语料库，以支持后续数据的深度分析、模

型训练，以及数据应用与服务需求。

高质量合成数据获将是普通数据的有效补充。基

于各类原始数据，运用模数学模型创建生成新的合成

数据，能够为模型提供训练材料。例如，专攻棋类的

AlphaZero就是使用合成数据训练出来的。合成数据既

可以基于真实数据构建，也可以通过现有模型或者人

类专业知识创建；合成数据在丰富数据多样性的同

时，能够更快地生成多模态数据，帮助模型预训练。

但是，由于合成数据生成过程可能存在偏差或噪声，

其质量和真实性无法完全模拟客观世界，在数据可信

度、泛化能力及伦理方面面临更多的挑战。因此，基

于当前数据现状，以及合成数据的发展实践来看，合

成数据为丰富模型训练数据提供了一种解决方案，但

④ 阿里研究院 . 大模型训练数据白皮书 . 杭州: 阿里巴巴集团, 2024.
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是要想让合成数据成为有效的训练数据，必须保证合

成数据的质量。

3 语料库运营平台：提升人工智能国际竞争
力的必由之路

3.1 对标国外：欧美国家积极建设语料库运营平台

美国、欧盟积极建设语料库运营平台以实现各类

语料库的汇聚、开发、利用。例如，美国最全面的公

共 数 据 平 台 Data. Gov、 欧 盟 “ 共 同 数 据 空 间 ”

（Common European Data Spaces）等。通过对国外语料

库运营平台架构分析发现，这些平台建设内容主要包

括数据汇聚共享、数据治理，以及安全监管等方面。

具体来看，各国主要基于数据处理不同的阶段进行平

台的设计和建设。

数据汇聚阶段，各国不断扩大数据来源，并选取

合理方式实现数据汇聚。各国加大对公共、企业、个

人数据汇聚的同时，注重对科研数据的收集、汇聚。

例如，欧盟“共同数据空间”汇聚了法律、气象、安

全执法等公共数据，制造业、绿色节能、交通、健康

等17类行业数据，以及姓名、邮箱等个人数据。在数

据汇聚方式上，大多采用物理汇聚和逻辑接入的方

式。例如，欧盟出于对数据安全的考量，更倾向于逻

辑接入，而非物理汇聚方式进行集中存储。

数据治理阶段，国内外普遍通过数据清洗、数据

标准化、数据标注、数据质量评价等方式实现数据高

效治理。具体实践中，数据清洗更多侧重明确清洗规

则、使用自动化技术和工具；数据标准化旨在统一数

据格式、数据类型、数据命名等规范；数据标注环节

关注标注技术和工具研发、人才培养和生态培育等内

容；数据质量评价更多侧重数据质量评价指标体系打

造、反馈机制及优化等内容。例如，美国Data.gov主

要采取包括人工评价、系统自动评估、第三方评价在

内的综合数据质量评价体系。此外，国外倡导政府、

行业协会、非营利性平台、企业等主体共同参与数据

治理，营造良好的数据治理生态。

数据服务阶段，主要通过公共数据平台和社会数

据平台提供各类数据服务。具体方式包括：建立检索

下载平台、开发数据工具服务、组建语料库联盟、构

建开源生态等。例如，大模型训练数据库 Common 

Crawl以API接口服务形式为GPT-3、腾讯WeLM等AI

大模型提供语料。而且，国外积极引入数据中介、数

据经纪商等多方力量，构建多元服务生态。

数据运营阶段，当前语料库运营平台运营主体主

要包括政府、高校和科研机构、非营利（开源）组

织，以及大型互联网公司和专业机构。不同类型的运

营主体根据对语料库的定位不同，采取不同的建设运

营模式，也对应不同收费模式。例如，美国政府基于

公私合营打通数据运营全链条，形成以“开放共享数

据集+高质量语料库+全生命周期的语料处理+灵活多

样的配套运营保障”为核心的全链服务矩阵。此外，

语料库运营平台的安全监管和运营生态建设也是各国

关注的重点内容。

3.2 国内环境：建设语料库运营平台是科技竞争的
必然

发展 AI 语料库不仅是科技竞争的关键所在，也是

落实国家战略、推动产业升级、优化资源配置的重要

举措。从国家战略要求看，建设国家级语料库运营平

台是落实国家AI战略，发挥平台经济作用，推动高质

量发展的重要载体。《新一代人工智能发展规划》的

推出，将AI发展放在国家战略层面系统布局、主动谋

划。建设国家级语料库运营平台是基于AI大模型发展

对高质量、大规模、安全可信语料数据资源需求的现

实考量，是加快推进发展AI，促进新质生产力发展的

重要引擎[4]。此外，推动平台经济发展是国家立足新

发展阶段、贯彻新发展理念、构建新发展格局、推动

高质量发展的战略布局。建设国家级语料库运营平

台，以数据基础设施为重要支撑，以促进数据关键生

产要素价值发挥为目标，能够充分凸显平台建设的价
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值和优势。

从产业发展的角度来看，实施“AI+”行动已经

成为推动现代化产业体系建设和经济高质量发展的重

中之重。AI与实体经济的深度融合，不仅促进传统产

业的智能化改造和转型升级，还可以催生出一批新兴

产业。数据是AI发展的催化剂，大模型驱动的AI发

展对于高质量数据供提出了更高要求。在AI领域，无

论是算法的优化、模型的改进还是新技术的应用，都

需要大量的数据进行实验和验证。推动语料库运营平

台建设，加大高质量语料库供给，才能充分发挥数据

的基础资源作用和创新引擎作用。

从资源配置的角度来看，数据资源的集约配置是

提高 AI 技术应用效率的关键。通过建设集中、统一的

国家级语料库运营平台，能够避免数据的重复采集和

浪费，提高数据资源的利用效率。语料库运营平台还

可以通过集成和整合国家AI“五大”训练基地的数据

资源，以实现数据资源的互通共享。这不仅可以降低

数据获取和处理成本，也能够为企业和个人提供更便

捷、高效的AI服务。

3.3 建设策略：积极打造国家级语料库运营平台

3.3.1 明晰平台定位，打造国家语料库汇聚与运营平台

国家级语料库运营平台是抢抓 AI 发展战略机遇，

构筑我国 AI 竞争优势的重要突破口。① 平台的建设

应定位为“国家语料库集聚与运营服务平台”，致力

于打造全国范围内最权威、最全面、最精准的语料数

据和服务提供载体。因此，平台建设应当突出国家战

略部署和基础服务功能，强化其公共属性和公益定

位；同时，考虑大规模语料汇聚、治理、开发等工作

所需要的巨大资源投入，平台可以通过语料产品的开

发来获取运营收益，反哺平台的建设运营。② 平台应

兼顾汇聚和运营，不仅能够采集、汇聚和存储海量的

语料数据，还应通过数据治理，形成对外提供语料检

索、分析和应用的服务能力，以支持自然语言处理、

机器学习、AI等领域的研究与应用。③ 平台应以需求

为导向，面向AI企业、AI训练基地等具有高质量语

料的需求方提供数据服务或产品。④ 平台应着眼于产

业发展和生态构建，在数据治理和数据服务等环节，

发挥平台优势，充分链接更多市场参与主体，通过专

业化、链接型、前瞻性的战略布局，推动市场构建语

料生态。

3.3.2 设计总体架构，实现业务和技术的深度融合

业务架构上，国家级语料库运营平台采用“三横

三纵”的总体架构（图 1）。横向维度，平台贯通数据

汇聚、数据治理和数据服务三大环节。数据汇聚模

块，以全国一体化政务大数据平台和各省市政务大数

据平台为抓手实现公共数据、企业数据、专项数据等

各类数据的采集、汇聚；数据治理模块，通过数据清

洗、数据标准化、数据标注和数据质量评价的治理手

段，形成直接可用于AI大模型训练的预训练数据集、

指令微调数据集、监督测试数据集；数据服务模块，

提供数据检索、数据共享、数据流通交易等配套服

务，着力于开源数据生态打造。纵向维度，平台覆盖

技术工具、安全监管、生态创新等“三大能力”的全

流程支撑。技术工具方面，通过隐私保护、数据互操

作、跨域数据交换等技术的更新迭代，助力语料库打

通多主体、跨层级数据流通壁垒；安全监管方面，强

调对数据安全、隐私保护和合规性的全面监管，构建

“技术+运维+管理”三元语料库安全防护体系，以保

证平台平稳运行的基础；生态创新方面，通过数据标

准生态、行业多元主体参与生态的打造，增强语料库

运营平台价值发挥，向市场传递重构语料生态的顶层

设计理念。

技术架构上，建议国家级语料库运营平台采用

“1+N”一体化架构设计。国家级语料库运营平台设计

必须考虑当前我国数据资源现状，以数据安全为底

线，综合考虑国家统筹管理与区域现状特点相结合，

注重资源高效利用，推动建立全国数据要素统一大市

场。因此，借鉴全国一体化在线政务服务平台建设和
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数据汇聚的思路，建议国家级语料库运营平台采用

“1+N”的一体化架构设计。其中，“1”，指国家语料

库运营平台，即中心平台。中心平台负责国家级语料

库运营平台的全国统筹管理，建立中心编目系统管理

分布式数据平台的元数据，但不直接进行数据治理和

数据运营；具体通过制定标准、开源系统工具支撑、

开放接口建设等，实现所有平台之间的整体联动和协

同共享。此外，中心平台还需负责国家电子政务数

据、部委、央企等单位数据的汇聚。“N”，指选取部

分区域建设 N 个国家级语料库运营平台。例如，支持

以国家AI“五大”训练基地所在区域为试点，建设国

家级语料库运营平台，负责各区域内的语料汇聚和存

储。在“1+N”的一体化架构下，基于全国数据互联、

服务互通的统一数据门户，中心平台在收到用户请求

时，根据元数据描述从分布系统实时调用对应的数据

集，形成全国语料库服务“一张网”。

3.3.3 确定运营主体，高效推动平台建设与运营

国家级语料库运营平台的建设运营主体，是影响

平台建设进度和成效的关键要素。初步设想，有 4种

路径：① 由国家数据局统一规划建设统一运营管理，

因为在国家数据局等部门印发《“数据要素×”三年

行动计划（2024—2026年）》中明确提出建设高质量

语料库和基础科学数据集，支持开展AI大模型开发和

训练。② 由国家数据局委托国家信息中心、中国信息

通信研究院等具有国家信息化项目建设经

验的单位开展建设运营，国家数据发展研

究院协助建设。③ 以国家数据局为总牵

头，协调“东数西算”八大枢纽节点或国

家AI“五大”训练基地所在地区发展和改

革委员会、经济和信息化厅等相关部门，

联合组建国家级语料库运营主体。④ 由国

家数据局指导中国移动、中国联通、中国

电信等电信运营商进行建设与运营，发挥

运营商在数字基础设施、数字化能力及大

型信息化项目建设方面所具备的较强优势。

3.3.4 聚焦核心内容，覆盖语料生产应用全生命周期

国家级语料库运营平台覆盖了语料获取、清洗、

加工、治理、应用和管理的全生命周期，具有多种灵

活的采集、汇聚方式；能分布式高效处理海量语料，

有效提升语料开发利用效率，赋能企业或更多机构建

设大模型、增强大模型能力。在数据汇聚环节，一方

面，保证数据来源，关注公共数据、企业数据等数据

来源和获取渠道，兼顾数据在时间和领域维度的融

合，建立数据长期更新机制；另一方面，选取合理的

数据汇聚方式——公共数据可以考虑以逻辑接入为

主，企业数据视情况选择不同汇聚方式。在数据治理

环节，既要考虑数据汇聚之后的治理，也要基于不同

的场景需求，服务于数据运营需求；考虑采用先进审

核技术、动态策略管理等中间层技术，对 “有毒”数

据进行拦截与修改。在数据服务环节，一方面，积极

探索服务内容，平台除主要提供数据目录、数据共

享、数据交换、数据工具等服务内容外，还应加强探

索合成数据的建设和应用；另一方面，要建立合理的

数据运营机制，在明确平台运营主体之后，基于服务

内容，科学设定数据定价机制和收益分配机制。

参考文献

1 王文 . 全球科技竞争进入“高科技冷战时代”. 中国科学院

数据检索 数据流通交易数据共享 开源数据生态

数据清洗 数据标注数据标准化 数据质量评价

公共数据 专项数据企业数据 ……

目标定位：国家语料库集聚与运营服务平台
数据服务
数据治理

数据汇聚
数据物理接入         数据逻辑接入

编制数据目录、统一数据整合标准、规范数据描述格式……

技术工具
安全监管
生态创新

图 1 国家级运料库运营平台架构图设想

Figure 1　Conceptual architecture of national material warehouse 

operation platform

528



突破人工智能大模型的“数据瓶颈”

院刊 |

院刊, 2024, 39(1): 112-120.

Wang W. Global technological competition enters high-tech 

cold war era. Bulletin of Chinese Academy of Sciences, 

2024, 39(1): 112-120. (in Chinese)

2 Villalobos P, Ho A, Sevilla J, et al. Will we run out of data? 

Limits of LLM scaling based on human-generated data. 

arXiv, 2022, doi: 10.48550/arXiv.2211.04325.

3 Villalobos P, Ho A, Sevilla J, et al. Position: Will we run out 

of data? Limits of LLM scaling based on human-generated 

data. (2024-03-02) [2025-03-06] https://openreview. net/

forum?id=ViZcgDQjyG.

4 《求是》杂志评论员 . 深刻认识和加快发展新质生产力 . 求

是, 2024, (5): 39-41.

Commentator for Qiushi Magazine. Deeply understanding 

and accelerating the development of New Qualitative 

Productivity. Qiushi, 2024, (5): 39-41. (in Chinese)

Breaking through “data bottleneck” of AI large models
—Reflections on building a national corpus operation platform

LI Xingteng1* FENG Feng2 HUANG Liqiang3

（1 School of Public Affairs, Zhejiang University, Hangzhou 310058, China;

2 School of Management, University of Science and Technology of China, Hefei 230026, China;

3 School of Management, Zhejiang University, Hangzhou 310058, China）
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